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Finansal Basarisizligin Tahmininde Finansal Oranlarin Kullanmimi: Bankalar Uzerine Bir Uygulama

FINANSAL BASARISIZLIGIN TAHMININDE FINANSAL ORANLARIN KULLANIMI:
BANKALAR UZERINE BiR UYGULAMA

OZET

Finansal basarisizligin 6ngoriilmesi, finansal iglemler ile ilgilenen paydaslar ve hatta iilkelerin ekonomisi
i¢in bilylik 6nem tagimasi nedeniyle uzun zamandir ilgi konusu olmustur. Bu sebeple bu ¢aligmada, Tiirkiye'deki
mevduat bankalarinda finansal basarisizlig1 tahmin etmek icin kullanilabilecek, belirgin bir dngdriide bulunma
kabiliyetine sahip, kritik finansal oranlar1 belirleyerek diskriminant analizi yontemi ile finansal basarisizlik
tahmininde bulunmak amac¢lanmigtir. Bu kapsamda c¢alisma 6rneklemi, 2000-2011 yillar1 arasinda faaliyetlerini
devam ettiren 23 basarili banka ile bu donem icindeki herhangi bir yilda Tasarruf Mevduat1 Sigorta Fonu’na
devredilen, birlesen ve satin alinan 23 basarisiz banka olmak iizere, toplam 46 adet 6zel ve kamu sermayeli
bankalardan olugmaktadir. Bu calismay1 literatiirdeki diger ¢caligmalardan ayiran unsur, birlesen ve satin alinan
bankalarin da basarisizlik kriteri olarak modele dahil edilmesidir. Caligmanin sonuglarina gore, analize dahil edilen
sermaye yeterliligi oranlarinin, Tiirkiye'de mevduat bankalarindaki finansal basarisizliklar: tahmin etmede dnemli
bir rolii bulunmamaktadir. Calismada olusturulan model, bir yil oncesinden basarisizlik tahmininde %91,3
dogruluk oraninda bir siniflandirma elde etmistir.

Anahtar Sozciikler: Finansal Basarisizlik, Finansal Oranlar, Bankalar, Diskriminant Analizi

USE OF FINANCIAL RATIOS IN ESTIMATING FINANCIAL FAILURE: AN
APPLICATION ON BANKS

ABSTRACT

The prediction of financial failure has been a subject of interest for a long time because it is of great
importance for the stakeholders interested in financial transactions and even the economy of countries. Therefore,
in this study, can be used to estimate the financial failure in deposit bank in Turkey, has the ability to have a
significant predictor, identify the critical financial ratios are intended to provide financial failure prediction using
discriminant analysis method. The objective of this study is to determine and identify the critical financial ratios
which have ability to be used as a predictor to estimate the financial failure in deposit banks in Turkey using
discriminant analysis method. In this context, the data of the study consists of 46 deposit banks, 23 successful
banks are continuously operating between 2000-2011 and 23 failed banks that were transferred to the Savings
Deposit Insurance Fund, merged and acquired by another bank in any year during the period of the study. What
discriminates this study from other studies in the literature specifically in Turkey is using of merged and acquired
banks into the model as a success / failure criterion. According to the results of the study, none of the capital ratios
were found important in predicting financial failure in deposit banks in Turkey. The model created in the study
obtained an accuracy classification rate of 91.3% in the prediction of failure one year ago.

Keywords: Financial Failure, Financial Ratios, Banks, Discriminant Analysis

44



Finansal Basarisizligin Tahmininde Finansal Oranlarin Kullanmimi: Bankalar Uzerine Bir Uygulama

1. GIRIS

Bankalarin herhangi bir ekonomide oynadigi 6nemli rol gbz Oniine alindiginda, bankalarin
basarilarim1 ve hayatta kalmalarini etkileyen faktorleri anlamak g¢ok Onemlidir. Ticari bankalarin
basarisizlik durumlari herhangi bir iilkedeki hem yerli hem de yabanci yatirimcilar igin gegerli kaygilari
artirmaktadir. Finansal sikinti, bir isletmenin alacaklilarina verdigi s6zleri tutamamasi ya da isletmenin
finansal zorluklarla karsilasmasi gibi durumlari belirtmek i¢in kullanilan bir terimdir. Finansal sikinti
bazen iflasa neden olabilir. Daha genel olarak, temel anlamda finansal sikinti, nakit sikintisindan
kaynaklanan finansal verimliligin azalmasidir (Korteweg, 2007: 2).

Finansal basarisizlik, isletmenin yiikiimliiliikklerinin karsilanmadigi ya da isletmenin zorluklarla
karsilastig1 bir durumdur. Yiiksek bor¢ orani olan bir firmanin dezavantaji, 6zkaynak sahipleri ve borg
verenler i¢in finansal sikinti riskini arttirmasidir. Asir1 finansal sikinti durumu, bir isletmenin ¢ok yiiksek
tutarl1 yasal masraflar iceren varliklarim zararina satmasina yol acar. Iflas da asir1 finansal sikint1 ile
benzer sekilde bir isletmenin, yiiksek maliyeti olan ve yasal maliyetleri igeren varliklarini zararina
satmasi i¢in zorlanacak durumda olmasidir. Borcunu 6deyememe (Insolvency), bir kimsenin borg¢larini
O0deyememesi; borg¢larini 6demenin imkanlarindan yoksunlugu olarak tanimlanmaktadir. Literatiirde
finansal sikinti, 6deyememe imkani ile iligkilendirmis ve sdyle tanimlanmistir: “Finansal sikinti, bir
firmanin isletme nakit akislariin mevcut yiikiimliilikkleri yerine getirmek i¢in yeterli olmadig: (ticari
krediler veya faiz giderleri gibi) ve firmanin diizeltici eylemde bulunmaya zorlandigi bir durumdur”
(Ross vd., 2008: 853).

Finansal basarisizlik tahmininde, finansal oranlar uzun yillardir kullanilmaktadir. Finansal
analiz, bir isletmenin deger yaratip yaratmadigini degerlendirmek i¢in o isletmenin finansal tablolarini
ve diger ilgili bilgileri kullanma siirecidir. Finansal analistler, muhasebecinin ve isletmenin sundugu
raporlar1 kullanarak isletmenin ge¢misini ve mevcut performansini degerlendirir, bu degerlendirmeyi
kullanarak analiz yapar ve igletmenin gelecegini ve degerini tahmin etmeye ¢alisir (Kemp ve Waybright,
2017: 567).

Bu ¢aligmanin amaci, Tiirkiye'deki mevduat bankalarinda kritik finansal oranlar1 belirleyerek
finansal basarisizligi tahmin etmek i¢in kullanilabilecek bir model olugturmaktir. Bu amagla, calismada
ilk olarak finansal basarisizlik kavrami ve bankalarda kullanilan finansal oranlar ele alinmigtir. Daha
sonra ise, literatiir taramasi yapilmig ve uygulamaya yer verilmistir.

2. FINANSAL BASARISIZLIK VE FINANSAL ORANLAR

Finansal basarisizlik ad1 altinda gerceklesen olaylar cok sayida olmakla birlikte kar paylaridaki
azalma, igyeri kapatmalari, kayiplar, isten ¢ikarmalar, CEO istifalari, hisse senedi fiyatlarindaki ani
diisiisler gibi olaylar finansal basarisizlik olarak degerlendirilebilecek olaylardan sadece bir kagidir
(Ross vd., 2008: 853). Finansal basarisizlik kavramini tam olarak belirtmek zordur. Literatiirde finansal
sikint1 ile ilgili sik¢a kullanilan dort genel terim tanimlanmustir: Bagarisizlik, borcunu 6deyememe,
temerriit ve iflas. Basarisizlik, ekonomik Olgiitlere gore yatirim bedeli lizerinden gergeklesen getiri
oraninin, risk gz 6niinde bulundurularak, benzer yatirimlar i¢in gecerli olan oranlardan 6nemli 6l¢iide
ve siirekli olarak diisiik oldugu anlamina gelir. Borcunu 6deyememe ve ozellikle “teknik borcunu
O0deyememe”, basarisiz firmalarin mevcut yiikiimliiliikklerini yerine getirememe durumlarini ifade eden
bir terimdir. Bu durum geg¢ici bir durum olabilir, ancak hizl1 bir sekilde iflas ilan1 nedenine doniisebilir.
Durum gecici degil de kronik ise, “borcunu 6deyememe anlaminda iflas” olarak tanimlanir. Bu durumda
degerlendirme, toplam yiikiimliiliiklerin toplam varliklardan daha yiiksek deger aldig1 toplam varliklarin
gercege uygun degerlemesi ile ilgilidir. Bagka bir terim temerriittiir. Temerriit iki sekilde olusabilir:
teknik ve / veya yasal olarak. Teknik temerriit, bor¢lu isletmenin bir anlagmanin sartini ihlal ettigi
durumu ifade eder. Sonug olarak, alacakli bor¢luya karsi yasal islem baglattiginda durum yasal temerriit
olarak geligir. Bununla birlikte iki isletmenin anlagsmasiyla yeniden bir miizakere yapilmasi sik sik kabul
edildiginden yasal temerriide nadir rastlanir. Son olarak Iflas, bir mahkemede varliklarin tasfiye edilmesi
veya bir geri kazanim programi uygulanmaya g¢alisilmasi i¢in imzalanan bir dilekge ile firmanin iflas
ilan etmesi kosulunu ifade eder. (Altman ve Hotchkiss, 2006: 4).

Basarisizlik ve iflas, goniillii tasfiye (alacaklilar), mahkeme karariyla veya buna esdeger olarak
tasfiye etmek olarak tanimlanan ve birbirinin yerine gecen sartlar olarak kabul edilmistir (Taffler, 1982:
343). Finansal sikintinin iflas veya tasfiye gibi daha kotii olaylardan 6nce gelen kurumsal diigiisiin geg
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bir asamas1 oldugunun alt1 ¢izilmelidir. Iflas tam olarak zamana dayanan bir olay olsa da basarisizlik ve
finansal sikint1 da zaman i¢inde uzayan kurumsal yollar1 temsil eder (Platt ve Platt, 2002: 188).

Wruk (1990) ise, finansal basarisizligi finansal sikinti olarak degerlendirmistir ve bir
isletmedeki genel finansal sikint1 gostergelerini olusturmustur. Bu gostergeler, zaman i¢inde temettii
tutarinda siirekli bir diisiis gosteren veya temettii beyan etmekte basarisiz olan bir firmanin temettii
indirimini i¢erebilmektedir. Zarar durumunda, sermayede bir azalma oldugu icin sirket iflasa dogru
ilerler. Isten ¢ikarmalar yasanir, firmalarm {ist diizey yoneticileri, kuruluslarimin performansi ¢ok
onceden gorebilecek iyi bir konumda bulunduklarindan istifa edebilir ve ekonomik sikintiya dayanma
potansiyeli olan firmalara gidebilirler. Bu istifalar diisilk performansin bir isareti olabilir. Bazen
CEO'larin kovulmasi firmanin sikintida oldugunun bir isaretidir. Son olarak fiyatlarin diismesi firmanin
piyasa degerinin bir gostergesidir. Alacaklilar bir kurulusun hisse senedi fiyatlarina dayali
performanslarimi gézlemlerler (Wruck, 1990: 421).

Whitaker’a (1999) gore finansal basansizlik, bir firmanin planlanmis 6demelerini
karsilayamadiginda veya nakit akisi projeksiyonlarmi yakin zamanda yapamayacagimi gosterdiginde
baglamaktadir. Durum gelistikce siirecin meydana getirdigi bes temel adim belirlenebilmistir: Birincisi;
firmanin zamanlanmis bor¢ 6demelerini yerine getirememesi durumunda, gegici bir nakit akisi problemi
(teknik iflas) veya varlik degerlerinin neden oldugu kalici bir problem olup olmadigina bakilarak
firmanin borg yiikiimliiliiklerinin altina diigmesinin goériilmesidir. Bir sonraki asama, sorunun gegici bir
sorun olup olmadigina karar verilmesidir. Bu durumda alacaklilarla, herkesi tatmin edecek ve firmaya
zaman taniyacak bir anlagma yapilmalidir. Bununla birlikte, temel uzun vadeli varlik degerleri gergekten
azalmigsa, ekonomik kayiplar meydana gelmistir. Bu durumda bu kayiplara kim katlanmalidir? Daha
sonraki asama, igletmenin faaliyetlerine devam ettigin de mi yoksa tasfiye edildiginde mi satilacagina
karar verilmesidir. Bundan sonraki asama, firmanin Sirketler Kanunu uyarinca koruma i¢in bagvuru
yapmast gerekip gerekmediginin belirlenmesi veya gayr1 resmi prosediirlerin kullanilmaya
calisilmasidir. Son asama, sirket tasfiye edilirken veya rehabilite edilirken kimin kontrol etmesi
gerektigi ve mevcut yonetimin gorevinden ayrilmasi veya faaliyetlerden sorumlu bir miitevelli heyetin
olusturulmasi gerektigi konusunda hemfikir olunmasidir (Whitaker, 1999: 124).

Finansal basarisizlik ad1 altinda gergeklesen olaylar cok sayida olmakla birlikte kar paylarindaki
azalma, igyeri kapatmalari, kayiplar, isten ¢ikarmalar, CEO istifalari, hisse senedi fiyatlarindaki ani
diisiisler gibi olaylar finansal basarisizlik olarak degerlendirilebilecek olaylardan sadece birkacidir
(Ross, Westerfield ve Jaffe, 2008: 853). Bu sebeple finansal basarisizlik kavramini tam olarak belirtmek
zordur.

Finansal basarisizlikla ilgili en biiylik endiselerden biri, finansal bagarisizligin tanimi konusunda
fikir birliginin olmamasidir. Arastirmacilarin bir kismi, iflasi finansal basarisizligin tanimi olarak
kullanirken, diger arastirmacilar ise finansal basarisizligl igletmelerin birlesmeleri, sektdrden veya
piyasadan ¢ikarilmalari, tasfiye edilmeleri veya biiylik yapisal degisiklikler yapmalar1 olarak
tanimlamaktadir (Muller vd., 2009: 21).

Bankalarin basarisizligi ise cogunlukla, banka dis destek aldiginda veya dogrudan kapandiginda
ortaya ¢ikar. Bir bankanin basarisiz oldugu durumlar sunlardir (Gonzalez Hermosillo, 1996: 6):

e Bankanin, Merkez Bankasi1 veya stratejik bir yatirimei tarafindan yeniden sermayelendirildigi
durumda,

e Bankanin baska bir finansal kurulus tarafindan satin alindigr durumda,
e Banka, bankacilik lisansini teslim ettigi durumda,

e Bankanin iglem veya lisans diizenleyici otorite tarafindan gegici olarak askiya alindig1 veya
diizenleyici otorite finansal kurumu kapattigir durumda.

Potansiyel finansal sikint1 isaretleri genellikle firma basarisizliga ugramadan ¢ok 6nce bir oran
analizinde agikga goriiliir ve bir firmanin iflas etme olasiligini tahmin etmek i¢in oran analizi kullanilir.
Bankalarda finansal basarisizligi 6lgmede kullanilan CAMELS analizi oranlari; sermaye yeterliligi
oranlari, aktif kalitesi oranlari, likidite oranlari, karlilik oranlari, yonetim kalitesi oranlari ve piyasa
risklerine duyarlilik oranlaridir. Sermaye yeterliligi oranlari, kaynak yapisinin dlgiilmesinde kullanilir.
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Yani bankanin 6zkaynagi yeterli mi?, borg ve 6zkaynak orani dengeli mi? gibi sorularin cevabini bulmak
icin kullanilir (Akdogan ve Tenker, 2001: 618). Aktif kalitesi oranlar1 varliklarin degerlendirilmesi ve
bu dogrultuda aktif kalitesinin 6l¢limiinii yapmak i¢in kullanilan oranlardir (Akgiic, 2012: 523). Likidite
oranlari, bankanin kisa vadeli nakit durumunu gosteren oranlardir. Karlilik oranlar ise, bankalarin bir
donem boyunca gergeklestirdigi faaliyetler sonucu elde ettikleri kar ya da zarari gosteren oranlardir
(Akdogan ve Tenker, 2001: 642). Yonetim kalitesi oranlar1 yonetim kalitesi bileseninde, yonetim
kurulunun kurumun etkinliklerine iliskin riskleri belirleme, 6l¢gme, izleme, kontrol etme ve kurumun
yiirtirliikteki yasa ve yonetmelikleri uygun olarak giivenli, saglikli ve etkili isletimini saglama yetenegi
Ol¢iilmektedir. Piyasa risklerine duyarlilik oranlari ise, bankalarin faiz oram ve doviz kurlar gibi piyasa
risklerine kars1 ne derece duyarli ve kirilgan olduklarimi degerlendirmekte kullanilan oranlardir (Ege
vd., 2015: 112).

3. LITERATUR TARAMASI

Finansal basarisizligin tahminine yonelik olarak ilk yapilan c¢alismalar tek degiskenli
modellerdir (Tamari, 1966; Beaver, 1966; 1968). Tamari (1966), tek degiskenli modelde bir degiskene
giivenilmesinin zayifligin1 ve oran uygulamasindaki tutarsizligini belirtmis ve risk endeksi modelini
ortaya ¢ikarmustir.

Tek degiskenli modeller finansal basarisizligi tahmin etmeye ¢aligirken finansal oranlar1 tek tek
ele aldiklari i¢in incelenen oranlara gore celiskili sonuglar tiretmektedirler. Bu sorunun giderilmesi i¢in
olaylar farkli boyutlari ile ele alan ¢ok degiskenli modeller kullanilmigtir. Altman (1968), cok degiskenli
modeli yani “Coklu Diskriminant Analizini” ilk kullanan kisidir ve ¢aligmasinda Amerikan isletmelerini
mali agidan basarisiz olan ve basarisiz olmayan isletmeler seklinde siniflandirmistir. Caligmada 33 iflas
etmis ve 33 iflas etmemis isletme ele almmustir. ilk olarak 22 finansal oran tespit edilmis ve bu degisken
sayist daha sonra bese indirilmistir. Altman bu modele “Z-modeli” ismini vermistir. Z-modeli,
isletmelerde iflastan bir y1l 6ncesi i¢in %95, iki y1l dncesi igin %72 oraninda dogru siniflama saglamstir.

Sinkey (1975) ¢alismasinda, banka basarisizliklarini siniflandirma ve basarili bankalar ile
basarisiz bankalar arasindaki farkliliklar1 saptamaya caligsmistir. Bu galisma iflastan bir yil 6ncesini %80
dogru smiflandirirken, daha sonraki yillarda altinci yila kadar olan doénemde %50°lik bir basar1 orani
ile dogru siniflandirma yapabilmistir.

Poghosyan ve Cihak (2009) c¢alismalarinda banka basarisizligi nedenlerini incelemisledir.
Calismada, 1996-2007 yillar1 arasinda AB icinde 5.708 bankay1 Logit analizi ile analiz etmislerdir.
Logit analizi sonuglarina gore basarili bankalar1 bagarisiz bankalardan ayirt etmede en iyi olan oran
gruplariin sermaye yeterliligi orani, aktif kalitesi oram ve karlilik orani oldugu tespit edilmistir.

Tiirkiye’de, Benli (2005) yapay sinir ag1 modellerinin finansal basarisizli§i 6ngérmedeki
giiclinli karsilagtirmak igin lojistik regresyon kullanmigtir. Calismada, 1997-2001 doneminde fona
transfer edilen 17 banka ve bu alanda faaliyet gdsteren 21 banka incelenmistir. Caligmanin kapsadigi
yillar i¢in Tiirkiye Bankalar Birligi (TBB) 49 mali oran yayinlamistir. Analize dahil edilecek oranlarin
seciminde, tek degiskenli varyans analizi uygulanarak 12 oran se¢ilmistir. Diger oranlar analizden
cikarilmistir. Calisma sonucunda yapay sinir ag1 modelinin dogru tahmini %824, lojistik regresyon
modeli ise %76,5 olarak goriilmiistiir.

Canbag ve arkadaslar1 (2005) banka basarisizliginin tahmininde diskriminant analizi, logit
analizi, probit analizi ve temel bilesenler analizi ydntemlerini kullanip bir erken uyari sistemi
gelistirmiglerdir. Caligmada, Tiirkiye’de 1994-2001 yillar1 arasinda 40 6zel ticari bankanin verileri
kullanilmigtir.

Vuran (2009) 1999-2007 yillar1 arasinda, Istanbul Menkul Kiymetler Borsasi'nda halka agik
olan ve halka agik olmayan 122 firmanin diskriminant ve lojistik regresyon olmak iizere iki tahmin
yonteminin performansini arastirmugtir. Finansal olarak sikintili firmalar1 rastgele birbirleriyle
eslestirmistir. Bu ¢alismanin sonuglari, iki 6ngoriilebilir model ile modellerin her birinin degiskenlerinin
secimi arasinda istatistiksel olarak anlamli bir fark bulunmadigini géstermistir.

Altunéz (2013), Tiirkiye’deki bankalarin finansal basarisizliklarinin 6nceden tespit edilmesi
amaciyla yapay sinir ag1 modellerini karsilagtirmistir. Calismada, 1997-2002 dénemi i¢in 36 adet 6zel
sermayeli ticaret bankasina ait finansal oranlar kullanilarak bankalarin finansal basarisizliga diigme
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olasiliklar1 bir ve iki y1l 6nceden ayr1 ayri tahmin edilmistir.

Selimoglu ve Orhan (2015), Borsa Istanbul’da islem géren dokuma, giyim esyasi ve deri
isletmelerinin finansal basarisizliklarinin 6l¢limlenmesinde yararlanilabilecek finansal oranlari
belirlemisglerdir. Caligmada, 23 adet finansal oran kullanilarak yapilan ¢ok degiskenli analiz sonucunda
7 finansal oranin gruplar arasinda anlamli farklilik gésterdigi tespit edilmistir. Bu 7 oran kullanilarak
yapilan diskriminant analizi sonucunda, kullanilan modelin %92 smiflandirma basaris1 gosterdigi
belirlenmistir.

Tiirkcan vd. (2018), bankalarda mali basarisizligi bir yil onceden tahmin etmek ve hangi
faktorlerin banka basarisizligina neden olabildigini tespit etmek amaciyla, Tiirkiye’de, 1990-2010
arasindaki 21 yillik donemde faaliyet gosteren bankalara iligkin panel veriler kullanilarak bes asamali
ampirik bir basarisizlik tahmin modeli olusturulmustur.

4. BANKALAR UZERINE BiR UYGULAMA
4.1. Arastirmanin Amaci

Bu ¢alismanin amaci, Tirkiye'de mevduat bankalarindaki finansal basarisizligi, finansal
oranlari kullanarak bir yi1l 6ncesinden tahmin etmektir. Bu amaci gergeklestirmek i¢in ¢ok degiskenli
istatistiksel tekniklerden birisi olan diskriminant analizi kullanilmigtir.

4.2. Arastirmamn Orneklemi ve Veri Toplama Siireci

Bu ¢aligmada kullanilan veriler Tirkiye Bankalar Birligi web sitesinden elde edilmistir
(www.tbb.org.tr). Tiirk bankacilik sisteminde faaliyet gosteren bankalarin finansal oranlari degiskenler
olmak iizere, diskriminant analizi yontemi ile bir model olusturulmustur.

Bu kapsamda, ¢alisma 2000-2011 yillar1 arasinda faaliyetlerini devam ettiren 23 basarili banka
ile bu donem i¢indeki herhangi bir yilda TMSF’ye devredilen, birlesen ve satin alinan 23 basarisiz banka
olmak iizere, toplam 46 adet 6zel ve kamu sermayeli ticaret bankalarindan olusmaktadir. Caligmanin bu
yillar1 kapsamasi, bankalarin finansal basarisizliginin {ilkemizde yogun olarak bu donemde
yasanmasindan kaynaklanmistir. Banka verileri gézlem degeri olarak kullanilmistir. Degisken olarak
kullanilan finansal oranlar Tiirkiye Bankalar Birligi’nin internet sitesinden elde edilmistir. Herhangi bir
banka icin hangi yila ait finansal oranlarin kullanilacagima o bankanmm TMSF’ye devredilip
edilmedigine, birlesmis veya bagka banka tarafindan satin alinmis olup olmadiga gore karar verilmistir.
Basarisiz bankalar i¢in el degistirilen yil baz alinmisgtir, TMSF’ye devredilmemis, yani faaliyetlerine
devam eden bankalar i¢in analizin kapsadigi donemdeki son yil baz yili olarak kabul edilmistir. Amag
modelin bir yil 6nceden finansal basarisizlik tahmini yapilabilmesi oldugu igin, her bankaya iliskin
gbzlem degerleri baz yilin bir y1l 6ncesi bigiminde alinarak analize dahil edilmistir. Kriterlere gore
belirlenen bankalardan; basarili bankalar “0”, basarisiz banklar “1” olarak kodlanmustir. Arastirmanin
orneklemi yukaridaki kriterlere dayanarak, 46 bankadan olusmustur. Tablo 1°de F ile gosterilen bankalar
TMSF’ye devredilen bankalari, B ile gosterilen bankalar birlesen bankalari, S ile gosterilen bankalar ise
bagka bankalar tarafindan satin alinan bankalari gostermektedir. Analize, satin alinan ve birlesen
bankalarin da dahil edilmesinde, literatiirde yer alan Gonzalez Hermosillo (1996: 6) ve Muller ve
arkadaslarinin (2009: 21) finansal basarisizlik tanimlar1 temel alinmustir.

Tablo 1. Arastirmada Kullanilan Bankalar

No Banka Adi Durum Im;;i/rlse;::; 2;7111111la / Alma / BIiill;essinSealt)liI; yil dnce
1 Tiirkiye Cumhuriyeti Ziraat Bankasi Bagsarili - 2010
2 Tiirkiye Halk Bankas1 A.S. Basarili - 2010
3 Tiirkiye Vakiflar Bankas: T.A.O. Basarili - 2010
4 Akbank T.A.S. Bagarili - 2010
5 Alternatifbank A.S. Basarili - 2010
6 Anadolubank A.S. Basarili - 2010
7 Sekerbank T.A.S. Basarili - 2010
8 Tekstil Bankast A.S. Basarili - 2010
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9 Turkish Bank A.S. Basarili - 2010
10 Tiirk Ekonomi Bankasi A.S. Basarili - 2010
11 Tiirkiye Garanti Bankasi A.S. Basarili - 2010
12 Tiirkiye Is Bankas1 A.S. Basarili - 2010
13 Yapi ve Kredi Bankas1 A.S. Basarili - 2010
14 Arap Tiirk Bankasi A.S. Basarili - 2010
15 Citibank A.S. Basarili - 2010
16 Denizbank A.S. Basarili - 2010
17 Deutsche Bank A.S. Basarili - 2010
18 Eurobank Tekfen A.S. Basarili - 2010
19 Fibabanka A.S. Basarili - 2010
20 Finansbank A.S. Basarili - 2010
21 HSBC Bank A.S. Basarili - 2010
22 ING Bank A.S. Basarili - 2010
23 Turkland Bank A.S. Basarili - 2010
24 Bank Kapital Tiirk A.S. Basarisiz 2000 1999 F
25 Demirbank T.A.S. Basarisiz 2000 1999 F
26 Egebank A.S. Basarisiz 2000 1999 F
27 Eskigehir Bankasi T.A.S. Basarisiz 2000 1999 F
28 Etibank A.S. Basarisiz 2000 1999 F
29 Interbank Basarisiz 2000 1999 F
30 Stimerbank A.S. Basarisiz 2000 1999 F
31 Tiirk Ticaret Bankasi A.S. Basarisiz 2000 1999 F
32 Birlesik Tiirk Korfez Bankasi A.S. Basarisiz 2001 2000 B
33 Ege Giyim Sanayicileri Bankas1 A.S. Basarisiz 2001 2000 F
34 iktisat Bankas1 T.A.S. Basarisiz 2001 2000 F
35 Kentbank A.S. Basarisiz 2001 2000 F
36 Milli Aydin Bankasi T.A.S. Basarisiz 2001 2000 F
37 Sitebank A.S. Basarisiz 2001 2000 F
38 Toprakbank A.S. Basarisiz 2001 2000 F
39 Osmanli Bankas1 A.S. Basarisiz 2001 2000 B
40 Ulusal Bank T.A.S. Basarisiz 2001 2000 F
41 Bayimdirbank A.S. Basarisiz 2001 2000 F
42 Tiirk Dig Ticaret Bankas1 A.S. Basarisiz 2005 2004 S
43 MNG Bank A.S. Basarisiz 2007 2006 S
44 Oyak Bank A.S. Basarisiz 2007 2006 S
45 Tekfenbank A.S. Basarisiz 2007 2006 S
46 Fortis Bank A.S. Basarisiz 2011 2010 B

4.3. Arastirmada Kullanilan Degiskenler

Calismada kullanilan oranlar belirlenirken, bankalarin finansal bagarisini net bir sekilde ortaya
koyabilen oranlar olmasina dikkat edilmistir ve analizde 8 oran kullanilmistir. Bu oranlar, isletme
basarisizligi tahmini ¢alismalarinda kullanilmis olmalarina, ayrimei bir fonksiyonun gelistirilmesinde
makul olmalarina ve genel kabul edilebilirliklerine dayanarak secilmistir.

Tablo 2’de belirtilen 8 adet oran, bankalar i¢in kullanilan finansal oranlarin i¢inden diskriminant
analizinde etkili olan ve literatiirde en ¢ok kullanilan oranlar belirlenerek analize dahil edilmistir.
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Tablo 2. Calismada Kullanilan Finansal Oranlar (Degiskenler)

<. . Literatiirde Kullanan
Degiskenler Kategoriler Aragtirmacilar

) . . . ... | Lin (2010); Tiirkcan vd. (2018);
X1: Toplam Krediler / Toplam Aktifler Aktif Kalitesi Cinko ve Aver (2008)

. .. N . Lin (2010); Tiirkcan vd. (2018);
X2: Net Donem Kari (Zarar1) / Toplam Aktifler (RoA) Karlilik Cinko ve Aver (2008)

e . . . . Ogiit vd. (2012); Tiirkcan vd.
X3: Takipteki Krediler / Toplam Krediler ve Alacaklar Aktif Kalitesi (2018); Cinko ve Aver (2008)
X4: Sermaye Oranmi= Ozsermaye/[Riskli Varliklar + Sermaye Lin (2010); Tiirkcan vd. (2018);
(Piyasa Riskleri + Operasyonel Riskler)*12.5] Yeterliligi Cinko ve Avci (2008)

) . . Unvan ve Tatlidil (2011); Tiirkcan
X5: Toplam Gelirler / Toplam Giderler Karlilik vd. (2018); Cinko ve Aver (2008)

L. S . Lin (2010); Tiirkcan vd. (2018);
X6: Faiz Gelirleri / Toplam Gelirler Karlilik Cinko ve Aver (2008)

o . Sermaye Lin (2010); Tiirkcan vd. (2018);
X7: Oz kaynaklar / Toplam Aktifler Yeterliligi Cinko ve Aver (2008)
X8: Yabanci Para Likit Aktifleri / Yabanci Para Pasifleri Likidite Unvan ve Ta\f}ildzlzgl(g 1); Tiirkcan

Tablo 3’te, analizde kullanilan degiskenlere iliskin gbzlem degerlerine yer verilmistir.

Tablo 3. Analizde Kullanilan Degiskenlere iliskin Gozlem Degerleri (Veri Seti)

Banka Ad1 X1 X2 X3 X4 X5 X6 X7 X8

T.C Ziraat Bankast 445 2,5 1,5 19,2 149,7 89,2 8,9 91,5
Tiirkiye Halk Bankas1 A.S. 61,7 2,8 4 15,9 163,8 833 10,2 94,8
Tiirkiye Vakiflar Bankast 64,3 1,6 5,1 14,4 150,3 80,8 11,6 96,4
Akbank T.A.S. 52,6 2,5 2.4 20,6 160,4 79,5 15,5 85,8
Alternatifbank A.S. 67,3 0,7 4,6 15 124,6 73,1 10,9 472
Anadolubank A.S. 64,6 2,7 2,9 18,8 148,8 84.8 16,8 62,2
Sekerbank T.A.S. 59,1 1,5 6,6 14 135,8 78,9 12,3 68,6
Tekstil Bankas1 A.S. 72,7 0,6 5 19,4 122,7 82,7 19,3 73,3
Turkish Bank A.S. 29,4 0,3 44 247 110,4 88,1 15,2 77,1
Tiirk Ekonomi Bankast A.S. 67,3 1,6 3,1 14,4 130,1 75,9 9,5 80,9
Tiirkiye Garanti Bankas1 A.S. 57,2 2,5 3 19,6 1583 77,1 13,3 100,5
Tiirkiye Is Bankas1 56,7 2,3 3,7 17,5 155,7 74,8 12,9 92,8
Yap1 ve Kredi Bankasi 62,7 2,4 3,5 16,1 170,5 66,8 12,2 92,9
Arap Tiirk Bankast 29,2 2,1 1,2 27,7 172,9 61,3 26,8 88,6
Citibank A.S. 37,1 1,4 14,1 19,5 133,4 77,2 14,9 40,9
Denizbank A.S. 62,3 1,7 5 16,4 157,3 85,2 11,4 56

Deutsche Bank A.S. 23,7 -0,2 0 50,7 97,3 67 12,6 15,2
Eurobank Tekfen 473 0,4 7,2 20,3 108,9 86,5 10,8 81,9
Fibabanka A.S. 84,7 -1,6 33 15 84,7 100,3 11,9 25,7
Finansbank A.S. 73 0,6 7,1 14,6 1173 104,5 12 49,5
HSBC Bank A.S. 65,5 24 9,5 16,7 147,8 88 13,7 40,2
ING Bank A.S. 71,8 0,6 32 19,4 1227 82,7 19,3 51,3
Turkland Bank A.S. 66,7 0,2 4 14 114,6 67,9 14,5 69

Bank Kapital Tiirk 28,7 0,7 6,8 4,9 110,8 65,2 5.6 425
Demirbank T.A.S. 27 8,8 1,5 22,4 146,3 94 13,9 68,6
Egebank A.S. 30,4 -168,7 | 211,2 -289 17,3 138 -137,7 25,1

Eskisehir Bankasi 34,9 95,1 50,5 -144,8 37,9 180,7 -78,3 26,9
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Etibank A.S. 42,6 0,5 0,3 8 101,5 94,3 5,7 70,6
Interbank 9,6 -20,2 378,77 5,9 76,7 95,7 -26,6 22,9
Stimerbank A.S. 10,1 -59.4 296,7 -118 39,7 149,7 -41,5 19,7
Tiirk Ticaret Bankasi 14,8 0,2 75,1 -1 103,5 116,5 1,1 39,7
Birlesik Tiirk Korfez Bankast 20,3 2,3 0,2 19,1 112,5 94,7 13,8 62,5
gifllgisi'im Sanayicileri 35,5 L1 | 262 7.8 72,8 67,4 7,7 67,3
Iktisat Bankas1 27,8 -120,6 247 0 2,5 -1360,4 -120,4 30,8
Kentbank A.S. 342 0,8 2,6 0 105,9 103,9 7,4 64,8
Milli Aydin Bankasi 349 -23,1 66 5,6 56 93,9 6,4 97,2
Sitebank A.S. 43,8 -133 15,3 0 72,9 109,2 3 59,8
Toprakbank A.S. 26,3 0,3 15,8 0 104,5 79,9 7,2 94

Osmanli Bankasi 23,6 1,2 2,5 11,4 110 72,1 8,5 91,8
Ulusal Bank T.A.S. 3,1 221 0 0 57,1 168,7 -8,9 29,4
Baymdirbank A.S. 20,7 0,4 6,1 12,6 102,8 85,3 14,1 98,2
Tiirk D1s Ticaret Bankasi 43 1,5 5 13,5 1244 77,8 13,8 93,1
MNG Bank A.S. 58,1 -0,5 2 16,7 103,5 75,6 13,4 65

Oyak Bank A.S. 61,9 0,9 0,8 12,7 114,5 89,5 8,3 76,5
Fortis Bank A.S. 67,8 0,2 4.8 16,8 110,8 85,6 15,9 57,7

Tablo 4’te goriildiigii gibi en biiyiik ortalama degeri Toplam Gelir/Toplam Gider (X5) orani
olup ve bu deger basarili bankalar grubunda yer almaktadir. Yani basarili bankalar diisiikk maliyet ile
yiiksek gelir elde etme kabiliyetine sahiptir. Endiisiik ortalama degeri Net Donem Kér1 (Zarar1)/Toplam
Aktifler (RoA) (X2) orani olup ve bu degeri basarisiz bankalar grubunda yer almaktadir. Yani basarisiz
bankalar aktiflerden kazang elde etme kabiliyetine sahip degildir.

Tablo 4. Grup Istatistikleri

Gecerli N (listwise)
Gruplar Ort. Std. Sapma - -
Agirhksiz Agirhkh
X1 57,4522 15,62355 23 23
X2 1,3739 1,13547 23 23
X3 4,5391 2,9623 23 23
X4 19,3000 7,66414 23 23
Basarih
X5 136,4348 24,12297 23 23
X6 80,6783 10,1868 23 23
X7 13,7609 3,94654 23 23
X8 24,7087 10,45349 23 23
X1 32,6435 16,75773 23 23
X2 -22,3522 45,65599 23 23
X3 61,6391 109,45068 23 23
X4 -16,4565 72,21963 23 23
Basarisiz
X5 86,8652 37,26627 23 23
X6 37,1348 306,23508 23 23
X7 -11,1783 43,14932 23 23
X8 33,2087 16,71996 23 23
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4.4. Arastirmanin Yontemi ve Bulgulari

Arastirmada kullanilacak istatistiksel teknik, Altman (1968), tarafindan kullanilan ¢ok degiskenli
diskriminant analizidir. Bu analiz basarili ve basarisiz bankalar arasinda giivenilir bir sekilde ayrim
yapabilen oranlart belirlemek i¢in kullanilmigtir. Ayrimer bir iglevin genel sekli:

Z=VIXI+V2X2 +.ieiiiiieiiiinriinennnnn VnXn
7= Diskriminant skoru

V1, V2...... Vn = Diskriminant Katsayis1

X1, X2...... Xn = Bagimsiz degisken

Cok degiskenli analiz, bagimli degiskenin iki olasiliktan herhangi birinin arasina diistiigi
problemlerde oncelikli olarak siniflandirma ve tahmin yapmak i¢in kullanilmaktadir. Bu teknik,
incelenen bankalar i¢in ortak olan 6zelliklerin tamamini g6z Oniine alma avantajina sahiptir.
Diskriminant Analizi (DA), bir degiskenler grubunun iki veya daha fazla veri kiimesi arasinda 6nemli
olciide farklilik gosterip gostermedigini ve ayni zamanda gruplar arasinda en fazla farklilik gdsteren
degiskenlerin 6zel kombinasyonunu belirlemeyi amaglar. Bu ¢alisma ile bagarili ve basarisiz bankalar
arasindaki farklar1 en ¢ok ortaya ¢ikaran oranlar dizisi belirlenecektir. Tablo 2’deki oranlarin bu
calismada kullanilmak tizere bir ayirma islevi elde etmek i¢in diskriminant analizine tabi tutulmasiyla
basarilmigtir.

Calismada, sosyal bilimler igin istatistik paketinden (SPSS 23 yazilimi) yararlanilmistir. ilk
olarak diskriminant analizi uygulayabilmek igin veri setinin bazi varsayimlari saglayip saglamadigina
bakilir. Diskriminant analizinin en 6nemli varsayimlari normal dagilim, esit kovaryans ve ¢oklu baglanti
varsayimlaridir.

Degiskenlerin normal dagilima sahip olmalari varsayimi

Orneklem biiyiikliigii 30’dan biiyiikse, Ornek ortalamasi normal olarak dagitilacaktir.
Orneklemin biiyiikliigii 30’a esit veya biiyiikse, yeterli veriye sahip olundugu varsayilabilir (Boone ve
Sabo, 2013). Orneklem biiyiikliigii 20 veya 30’dan biiyiikse, normal olmayan bir popiilasyondan kiigiik
bir 6rneklem alinmadik¢a, Orneklem ortalamasi yaklasik olarak normal dagilir (Gerbing, 2014).
Orneklem ortalamas1 normaldir, ¢iinkii n> 30 icin test gerekmez.

Kovaryans matrislerinin esit olmasi varsayimi

Barfield vd. (2004), DA’nin, varyans-kovaryans matrislerinin heterojenligine karsi ¢ok duyarli
oldugunu belirtmistir. Diskriminant analizi, tiim bagimsiz degiskenler i¢in 6rneklem varyanslarinin ve
kovaryanslarimin bagimli degisken gruplar arasinda esit olmasimi gerektirir. Bu 6zellik, varyans-
kovaryans matris varsayiminin homojenligi olarak bilinir.

Bir cesit ayirici analiz olan lineer ayirt edici analiz, kovaryans matrislerinin esitligini
varsaymaktadir. Bu varsayimi test etmek amaciyla ilk kez 1949 yilinda Box tarafindan M istatistigi
tanitilmigtir. Box-M testi test istatistigi,

B
M = (n — glogls| — > (n; — Dlog]s;|
i=1

biciminde hesaplanir.

Calismada iki grup bulundugu i¢in test istatistigi, n = n; + n, olmak iizere,

M = (n — 2)log|S| — ( (n; — Dlog|S,| + (n; — 1)log|S,|)
bigciminde 6zellestirilebilir. Box-M istatistiginin anlamli ¢ikmasi esit kovaryans matris varsayiminin
saglanamadigini gosterir. SPSS de uygulanan analiz sonucunda Tablo 5’te gorildigi iizere, anlamlilik
degeri (p=0,203), analizlerin gerceklestirildigi a=0,05 yanilma diizeyinden biiyiiktiir. Bu durumda H1
hipotezi reddedilir. Yani iki grubun kovaryanslar1 arasinda fark yoktur. Boylece, varyans-kovaryans
matrisinin esitligi varsayilabilmektedir.
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Tablo 5. Box-M test Sonuglari

Box’s M 9,195

F Yaklasik Deger 1,419
Serbestlik Derecesi 1 6
Serbestlik Derecesi 2 14026,868
Anlamhihk 0,203

Tablo 6’da goriildiigii gibi log belirleyici degerleri birbirine olduk¢a yakindir. Bu, heterojen
matrislerin heterojenliginin yakinsamasinin iyi bir gostergesidir, ¢ilinkii gruplar arasindaki logaritma
determinantinin degeri biiyiikse, fark daha biiyiik olur ve bunun tersi de dogrudur.

Tablo 6. Log Belirleyici

Gruplar R. Log belirleyici
0 3 16,503
1 3 18,029
Obek ici 3 17,475

Degiskenlerin korelasyonunun yiiksek olmamasi varsayimi

Bu varsayim, ¢oklu regresyonda tam c¢oklu dogrusallik varsayiminin yokluguyla aymidir. Bir
diskriminant degiskeni, baska bir diskriminant degiskeni ile ¢ok yiiksek korelasyon gosteriyorsa
(6rnegin, r> 0,90), diskriminant degiskenlerinin varyans- kovaryans matrisi ters g¢evrilemez. Sonra
matris, kotli kosullu olarak adlandirilir (Neil, 2010: 350). Yani degiskenler arasi korelasyon
katsayilarinin tiimii 0,9’dan kii¢iik oldugu i¢in ¢oklu dogrusal baglanti sorunu yoktur denebilir. Tablo
7, analizde kullanilan degiskenler arasindaki korelasyonu gostermektedir. Tabloda gorildiigii gibi
degisken X2 (Net dénem kari (zarart) / Toplam aktifler), degisken X7 (Oz kaynaklar / Toplam aktifler)
ile daha yiiksek bir korelasyona sahiptir. Sonug olarak, bu yiiksek korelasyon nedeniyle degiskenlerden
birinin ayiklanmas1 gerekmektedir. Bu durumda X2 degiskeni veri analizine dahil edilmemistir.

Tablo 7. Korelasyon Matrisi

X1 X2 X3 X4 X5 X6 X7 X8
X1 1,000 0,124 -0,321 0,062 0,148 0,026 0,149 0,018
X2 0,124 1,000 -0,598 0,836 0,744 0,408 0.978 0,463
X3 -0,321 -0,598 1,000 -0,441 -0,537 -0,335 -0,652 -0,522
X4 0,062 0,836 -0,441 1,000 0,508 -0,114 0,777 0,331
X5 0,148 0,744 -0,537 0,508 1,000 0,378 0,720 0,456
X6 0,026 0,408 -0,335 -0,114 0,378 1,000 0,489 0,208
X7 0,149 0,978 -0,652 0,777 0,720 0,489 1,000 0,499
X8 0,018 0,463 -0,522 0,331 0,456 0,208 0,499 1,000

Diskriminant analizi kullanilmasimi saglayan kosullari onayladiktan sonraki adim bu analizi
calisma Ornegine uygulamaktir. Tablo 8’de grup ortalamalarinin esitlik testleri gosterilmektedir.
ANOVA tablosunda Wilks'in Lambdasi ne kadar kiigiikse, diskriminant fonksiyonundaki bagimsiz
degisken o kadar 6nemlidir. Wilks'in Lambdasi, X6 hari¢ diger tiim bagimsiz degiskenler igin F testi ile
anlamlidir.
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Tablo 8. Grup Ortalamalarinin Esitlik Testleri (ANOVA)

Wilks Lambdasi F df1l df2 Sig.
X1 0,620 26,968 1 44 0,000
X3 0,876 6,255 1 44 0,016
X4 0,888 5,575 1 44 0,023
X5 0,605 28,677 1 44 0,000
X6 0,990 0,464 1 44 0,499
X7 0,852 7,619 1 44 0,008
X8 0,911 4,274 1 44 0,045

En Belirgin Bagimsiz Degiskenlerin Test Edilmesi (Adimsal Ayirma)

Adimsal ayirma fonksiyon analizinde adim adim bir diskriminant modeli olusturulur. Ozellikle
her adimda, gruplar arasindaki farkliliga en ¢ok hangisinin katkida bulunacagini belirlemek i¢in tiim
degiskenler gozden gegirilir ve degerlendirilir. Bu degisken daha sonra modele dahil edilerek, yeni bir
model olusturulur.

Analize alman yedi finansal oran arasinda ¢oklu dogrusal baglant1 olmasi ihtimalinin yiiksek
olmas1 nedeniyle adimsal ayirma (stepwise) yontemi kullanilmaktadir, adimsal diskriminant yontemi,
bagimsiz degiskenlerin hi¢birini icermeyen bir modelle baslar. Sonra her adimda, en biiyiik (F i¢in Giris)
degerine sahip 6ngoriicii (varsayilan olarak, 3.84) modele eklenir. Adimlar1 Tablo 9’da gosterilmektedir.

Tablo 9. Adimsal Analiz

Adim DeBgzi‘fli::lllsllezr Tolerans T;\l/fairl;ns Giris icin F Wilk Lambdasi
X1 1 1 24,308 0,649
X3 1 1 5,887 0,884
0 X4 1 1 5,327 0,894
X5 1 1 27,362 0,622
X6 1 1 0,437 0,99
X7 1 1 7,014 0,865
X8 1 1 3,83 0,922
X1 0,967 0,967 9,969 0,507
, X3 0,703 0,703 0,156 0,62
X4 0,735 0,735 0,123 0,62
X6 0,856 0,856 1,239 0,605
X7 0,472 0,472 1,705 0,599
X8 0,822 0,822 12,826 0,482
X1 0,957 0,787 5,954 0,423
5 X3 0,616 0,616 0,649 0,474
X4 0,724 0,659 0,006 0,481
X6 0,854 0,732 0,667 0,474
X7 0,44 0,44 0,114 0,48
X3 0,541 0,541 0,002 0,423
3 X4 0,724 0,637 0,005 0,423
X6 0,853 0,701 0,462 0,418
X7 0,436 0,436 0,288 0,42

Tablo 10°da gorildiigi iizere, biitiin oranlardan sadece ii¢ oran anlamli ve modelde katki
sahibidir. Bu {i¢ oranin en iyi sonucu almak i¢in 6nemli katkis1 bulunmaktadir. Yani ayirt etmede en
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yiiksek yetenege sahiptir. Analize gore diger oranlar anlamli degildir.

Tablo 10. Analize Dahil Olan Degiskenler

Adim Degisken Tolerans Silmek i¢cin F | Wilk Lambdasi
1 X5 1,000 27,362
X5 0,822 40,212 0,922
2 X8 0,822 12,826 0,622
X5 0,787 19,795 0,618
3 X8 0,813 8,546 0,507
X1 0,957 5,954 0,482

Tablo 11°’de gosterilen sonuglara gore, ii¢c oran ayirt edici islevi olusturmak igin modele
girilmektedir. Bu oranlar:

e  XI: Toplam krediler / Toplam aktifler
e  X5: Toplam gelirler / Toplam giderler

e  X&8: Yabanci para likit aktifleri / Yabanci para pasifleri
Tablo 11. Eklenen/Cikarilan Degiskenler

Wilk Lambdasi

Gercek F

Adim | Girdiler . L. -
Istatistik | dfl | df2 df3 Istatistik | df1 df2 Sig.

Toplam gelirler/Toplam

giderler (X5) 0,605 | 1| 44000 | 28,677 1| 44,000 0,000
o | YP likit aktifleri /YP 0447 | 2 | 1 | 44000 | 26556 | 2 | 43.000 |0,000
pasifleri (X8)
3 | Toplam krediler 0,380 3 1| 44,000 | 22,829 3| 42,000 |0,000

/Toplam aktifler (X1)

Olusturulan ayirma fonksiyonunun 6énemlilik testleri yapilirken ve iliskilerin giicii test edilirken
fonksiyonun Wilks Lamdasi, 6z deger, ki-kare ve anlamlilik degerlerine bakilir. Bu degerlere iliskin
sonuglar Tablo 12 ve 13’te gosterilmektedir.

Diskriminant Fonksiyonunun Ayristirma Giicii

Diskriminant skorlar1 ve gruplar arasindaki korelasyonu 6l¢en kanonik korelasyon degeri 0,787
bulunmustur. Bu degerin yorumlanabilmesi i¢in karesinin alinmasi gerekmektedir (0,787=0,619). Buna
gore bu model bagimli degiskendeki varyansin %61’ini aciklayabilmektedir. Ozdeger istatistigi
%40’dan biiyiik oldugundan yeterli kabul edilebilir (Albayrak vd., 2005). Tablo 12’de 6zdeger istatistigi
verilmistir.

Tablo 12. Ozdeger

Fonksiyon Ozdeger % Varyans % Kiimiiltatif Kanonik Korelasyon
1 1,631 100 100 0,787

Grup ortalamalarmin birbirinden farkli olup olmadiklarinin ve diskriminant skorlarindaki
toplam varyansin gruplar arasindaki farklar tarafindan agiklanamayan kisminin tespit edilmesi i¢in Wilk
Lambdasi istatistigi hesaplanmis ve sonuglarina Tablo 13’te yer verilmistir.

Tablo 13. Wilk Lambdasi

Fonksiyon(lar) Testi Wilk Lambdasi Ki-kare df Sig.
1 0,38 41,107 3 0,000

%35 anlamlilik diizeyinde “iki grubun diskriminant skorlarmin esit oldugu” sifir hipotezi
reddedilir ve model ayirici olarak kabul edilebilir. 0 ile 1 arasinda degerler alan Wilk Lambdasi istatistigi

55



Finansal Basarisizligin Tahmininde Finansal Oranlarin Kullanmimi: Bankalar Uzerine Bir Uygulama

0,38 oldugundan, diskriminant fonksiyonunun diskriminant skorlarindaki toplam varyansin %38’ini
aciklayamadigl soylenebilir. Bagimsiz degiskenlerin 6neminin degerlendirilmesi i¢in diskriminant
fonksiyonu katsayilaria ve yap1 matrisindeki her bir degiskenin yiikiine bakmak gerekir.

Tablo 14’te standartlastirilmig diskriminant fonksiyonu katsayilar1 verilmistir.

Tablo 14. Standartlagtirilmig Kanonik Diskriminant Fonksiyonu Katsayilari

Degisken Fonksiyon 1
X1 0,499
X5 0,851
X8 -0,641

Mutlak degerce biiyiik katsay1, bagimsiz degiskenin 6nemliligine isaret eder. Katsayi isareti ise
iligkinin yoniinii gosterir. Mutlak degerce en biiyiik katsaymin X5 degiskenine ait oldugu, dolayisiyla
bagimli degiskeni gruplara ayirmada en 6nemli bagimsiz degiskenin X5 oldugu goriilmektedir. Buna
gore, ayrima en az katkiy1 saglayan bagimsiz degisken ise X8 degiskenidir. Bagimsiz degiskenlerin
oneminin degerlendirilmesinde kullanilabilecek baska bir O6l¢iit yapi matrisidir. Tablo 15°de yapi
matrisinden elde edilen korelasyonlar verilmistir. Bu matris, her bir degiskenin diskriminant fonksiyonu
ile korelasyonunu gosterir.

Tablo 15. Yap1 Matrisi

Degisken Fonksiyon 1
X5 0,668
X1 0,629
X7t 0,410
X3 -0,316
X4* 0,282
X8 -0,250
X6* 0,212

2 Bu degisken analizde kullanilmamustir.

Yap1 matrisine gore, diskriminant fonksiyonu ile mutlak degerce en yliksek korelasyona sahip
bagimsiz degisken X5, en diisiik korelasyona sahip degisken X6 degiskenidir.

Standartlastirilmamis Kanonik Diskriminant Fonksiyonu Katsayilar
Standartlastiriimamis kanonik diskriminant fonksiyonu katsayilar1 Tablo 16’da gosterilmistir.

Tablo 16. Standartlastirilmamis Kanonik Diskriminant Fonksiyonu Katsayilar

Degisken Fonksiyon 1
X1 0,031
X5 0,027
X8 -0,046
Sabit -3,081

Bu katsayilar kullanilarak diskriminant fonksiyonu asagidaki gibi olusturulur:
7=-3,081+ 0,031 X1 + 0,027 X5- 0,046 X8

Bu modele gore, X1 ve X5 yiiksek olmasi Z-skoru artirirken X8 in yiiksek olmasi Z-skoru
diistirmektedir. X1 ve X5 oranlarinda basarili bankalarin ortalamalarinin yiiksek oldugu Tablo 18°de
goriilmektedir. Basarisiz bankalarda ise X8 oranin daha yiiksek oldugu Tablo 18’de goriilmektedir.

Gozlem igin diskriminant skoru, yukaridaki esitlikte bagimsiz degiskenlerin gozlem igin
aldiklar1 degerler yerine konarak elde edilir. Grup ortalama skorlarina Tablo 17’de yer verilmistir.
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Tablo 17. Gruplarm Ortalama Diskriminant Skoru Degerleri

Gruplar Fonksiyon
0 1.249
1 =1.249

Tablo 17°de, 0 ile kodlanmis olan bagarili bankalar grubunun ortalama diskriminant skoru degeri
1,249 iken, 1 ile kodlanmis olan basarisiz bankalar grubunun ortalama diskriminant skoru degeri -
1,249°dur.

Simiflandirma fonksiyonu katsayilarina Tablo 18’de yer verilmistir.

Tablo 18. Siniflandirma Fonksiyonu Katsayilar1 (Fisher’in Dogrusal Diskriminant Fonksiyonu Katsayilari)

Degisken Gruplar
0 1
X1 0,183 0,106
X5 0,126 0,058
X8 -0,006 0,109
Sabit -14.448 -6.752

0 grubu i¢in siniflandirma fonksiyonu;
Y1 =-14,448 + 0,183 X1+ 0,126 X5 - 0,006 X8
1 grubu i¢in siniflandirma fonksiyonu;
Y2 =-6,752 + 0,106 X1+ 0,058 X5 + 0,109 X8
seklinde yazilir.

Simiflandirma fonksiyonlar1 yeni gozlemlerin smiflandirilmasinda kullanilan fonksiyonlardir.
Katsayilar1 yorumlanmamaktadir.

Analizin dogru smiflandirma yiizdesinin yani analizin basarisinin degerlendirilmesi i¢in
siniflandirma tablosu elde edilmistir. Siniflandirma sonuglari, Tablo 19’da verilmistir.

Tablo 19. Smiflandirma Sonuglari

Tahmin Edilen Grup Uyeligi
Gruplar 0 1 Toplam
0 22 1 23
Hesaplama
1 3 20 23
Gozlem

% 0 95,7 4,3 100,0
’ 1 13,0 87,0 100,0

0 21 2 23

BaglmS}z Hesaplama ) 2 T »

gecerlilik
sInamasi o 0 91,3 8,7 100,0
1 17,4 82,6 100,0
Smiflandirma  sonuglarina goére; tahmin edilen diskriminant fonksiyonunun dogru

siniflandirilma orani %91,3’tiir. 46 bankadan 4 tanesi yanlig, 42 tanesi dogru siniflandirilmistir. 0 ile
kodlanmis olan basarili bankalarin 22 tanesi dogru siniflandirilmistir. Yani basarili bankalarin dogru
siniflandirilma orani %95,7°dir. 1 ile kodlanmis basarisiz bankalarin 20 tanesi dogru siniflandirilmistir.
Yani basarisiz bankalarin dogru siniflandirilma orani %87°dir.

Giivenilirlik Testi

Kappa testi, iki veya daha fazla gdzlemci arasindaki uyumun giivenilirligini 6l¢en istatistiki bir
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yontemdir. Arastirmada kappa degeri basarisizliktan bir y1l 6ncesinde 0,826 oldugundan, tahmin edilen
grup ile gercek/gdzlemlenen grup performansi arasinda miikemmel diizeyde uyum oldugu belirtilebilir.
Tablo 20°de diskriminant analizi model performans sonuglar1 (%) verilmektedir.

Tablo 20. Simetrik Olciimler

Deger Asimptotik Standartlastirilng Approximate b | Tahmini deger
Hatalar
Uyum Kappa 0,826 0,083 5,624 0,000
Olgtimi
ROC Egrisi (ROC Curve)

ROC egrisi, bir tan1 testine, gruplar1 ayirmada ne kadar giivenebilecegimizi gosteren bir grafik
tiriidiir. Grafik bir egriden ibaret olup, egrinin altinda kalan alan 0,5 ile 1 arasinda degigsmektedir. Alan
1'e ne kadar yakinsa tani1 testinin giivenirligi de o kadar yiiksektir. Tablo 21’de goriilecegi lizere alan
degeri 0,913’tiir. Bu ise, olusturulan modelin yiiksek derecede giivenilir oldugu anlamina gelmektedir.

Tablo 21. ROC Egrisi

Egrinin Altindaki Alan
Test Sonucu Degiskenleri:

Al a b Asimptotik %95 Giiven Arahgi
an i i -
Std. Hata Asimptotik An. Alt siir Ust siir
0,913 0,048 0,000 0,818 1,000
5. SONUC

Bankalar, mevduat sahiplerine veya diger alacaklilara kars1 yiikiimliiliiklerini yerine
getiremediginde veya genellikle varliklariin piyasa degeri, bor¢larinin piyasa degerinden daha diisiik
bir degere diistiiglinde ekonomik olarak basarisiz olurlar. Bir bankanin basarisizligi, bankacilik
kurumlarimin birbirine baglilig1 ve kirilganligi nedeniyle genellikle diger firmalarin basarisizligindan
daha Onemli olarak kabul edilir. Buradan hareketle, bu ¢alismanin amaci, Tiirkiye'deki ticari
bankalardaki finansal sikintilar1 tahmin etmek i¢in 6ngoriide bulunmak amaciyla kullanilabilecek kritik
finansal oranlar1 belirlemek icin bir diskriminant modeli gelistirmektir. Calisma sonucunda asagidaki
oranlar anlamli olarak tanimlanmustir:

- Aktif kalitesi oranlarindan olan; Toplam krediler / Toplam aktifler,
- Karlilik oranlarindan olan; Toplam gelirler / Toplam giderler ve
- Likidite oranlarindan olan; Yabanci para likit aktifleri / Yabanci para pasifleri.

Smiflandirma sonuglarmma gore; tahmin edilen diskriminant fonksiyonunun dogru
simiflandirilma oran1 %91,3’tiir. 46 bankadan 4 tanesi yanlis, 42 tanesi dogru siniflandirilmustir. 1 ile
kodlanmis basarisiz bankalarin 20 tanesi dogru smiflandirilmistir. Yani basarisiz bankalarin dogru
siiflandirilma oran1 %87’dir. Modelin yanlis siniflandirdigi bankalardan 3 tanesi (MNG Bank A.S,
Oyak Bank A.S, Fortis Bank A.§) analiz yapmadan once basarisiz olarak smiflandirilmasina ragmen
model sonucunda basarili olarak siniflandirilmistir. Modelin basarili olarak smiflandirdigt MNG ve
Oyak Bank A.S. satin alinan banka siniflandirilmasinda yer alirken, Fortis Bank A.S’nin ise birlesen
banka simiflandirmasinda yer almasi dikkat g¢ekici sonuglardandir. 0 ile kodlanmig olan basaril
bankalarin 22 tanesi dogru siniflandirilmistir. Yani basarili bankalarin dogru siniflandirilma oram
%95,7’dir. Belirlenen kriterlere gore basarili siniflandiran bankalardan 1 tanesi olan Turkish Bank A.S,
olusturulan modele gore basarisiz olarak smiflandirmigtir. Cinko ve Avci (2008) tarafindan
gerceklestirilen calismada, tahmin i¢in kullanilan veri setindeki dogru siniflama oran %72 (23/32) olarak
tespit edilmistir. Selimoglu ve Orhan (2015)’mn tekstil sektdriinde gergeklestirdigi c¢alismada,
diskriminant modelinin dogru siniflandirma basarisi %92 olarak hesaplanmustir.

Basarili ile basarisiz bankalar1 ayrt etme konusunda, Toplam Gelirler/ Toplam Giderler en
yiiksek ayirici 6zellige sahiptir. Yabanci para likit aktifleri / Yabanci para pasifleri orani ise ikinci sirada
gelmektedir. Toplam krediler / Toplam aktifler oran1 ise son sirada gelmektedir. Tiirkcan ve
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arkadaslarinin (2018) ¢alismasinda ise banka basarisizligini tahmin etme konusunda diger gostergelere
oranla daha basarili olan bagimsiz degiskenlerin, net faiz marj1 ve hisse senedi fiyatlar1 biiylime oran
oldugu tespit edilmistir. Selimoglu ve Orhan (2015) ise tekstil sektoriindeki isletmelerin finansal
basarisizliklarinin 6lglimlenmesinde, duran varlikar/6zkaynaklar, faiz kargilama, faaliyet kar marj1, net
kar marj1, 6zkaynak karlihgi, aktif karlihgi ve FVOK/aktif toplami oranlarindan yararlanilabilecegini
tespit etmistir.

Bu calismada olusturulan modele gore, Toplam Krediler / Toplam Aktifler ve Toplam Gelirler
/ Toplam Giderler yiiksek olmas1 Z-skoru artirirken YP likit Aktifleri / YP pasiflerinin yiiksek olmasi
Z-skoru dusilirmektedir. Ayrica Tiirkiye’de mevduat bankalarini basarisiz ve basarili iki gruba ayirma

konusunda, karlilik ve likidite oranlar1 biiyiilk dneme sahiptir. Bu sonug, bir bankanin basarili bir sekilde
islemesi i¢in karliliginin ve likiditesinin gergekten énemli oldugunu destekler niteliktedir.
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